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Kreise verbinden

¨SUBTOUR PATCHING¨

2



5

Sina Schmitt – Seminar NP-schwere Probleme Institute of Theoretical Informatics
Algorithmics Group

5

Sina Schmitt – Seminar NP-schwere Probleme Institute of Theoretical Informatics
Algorithmics Group

Start:
Optimales 2-Matching

Zwei Kreise wählen

Je eine Kante löschen
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Kreise verbinden

KOSTEN IM WORST CASE

1
1

1

1

1 1

1

11

1

1

1

1

1

1

1

2 2

-1

-1

+2+2

Start:
Optimales 2-Matching

¨SUBTOUR PATCHING¨

3



5

Sina Schmitt – Seminar NP-schwere Probleme Institute of Theoretical Informatics
Algorithmics Group

5

Sina Schmitt – Seminar NP-schwere Probleme Institute of Theoretical Informatics
Algorithmics Group

Zwei Kreise wählen

Je eine Kante löschen
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Kreise verbinden

KOSTEN IM WORST CASE

1
1

1

1

1 1

1

11

1

1

1

1

1

1

1

2 2

+2

Start:
Optimales 2-Matching

¨SUBTOUR PATCHING¨

3



5

Sina Schmitt – Seminar NP-schwere Probleme Institute of Theoretical Informatics
Algorithmics Group

5

Sina Schmitt – Seminar NP-schwere Probleme Institute of Theoretical Informatics
Algorithmics Group

1 1

1

1

1
1

1

2

+2

1

1

1

1

1

1
1

1

-1

-2

Zwei Kreise wählen

Je eine Kante löschen
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der Höhe 1

Lemma:
Jede Funktion F hat einen aufspannenden Teilgraph, der aus In-Trees der Höhe 1 und
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B wie zuvor, links nur pure Kreise
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c2

c1

F = (C, A)

Jede Kante von F ist mit einer Kante von Gd assoziiert!

FALL 2: Gd hat keinen Hamiltonkreis

c3

∼

Finde aufspannenden
Teilgraphen wie zuvor!
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F Gd

FALL 2: Gd hat keinen Hamiltonkreis
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KOSTEN

+1

+0

Güte: 11/9
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Vielen Dank für eure Aufmerksamkeit!

11


